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In Practice



Warning
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ML in practice이란?

Real world 데이터를 사용해 real world 문제를 푸는것
○ More concerns; Monitoring, Resource Use, Privacy
○ Stakes are higher

● Real world / real data : dataset에 없는 data 
  (not even on test set)

● From scratch: 0 부터 시작해서 
● Applied ML: ML 적용해서 쓰는것
● MLOps: Like DevOps but for ML
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Model~Data~Problem
관계를 예시로 생각

■ Data ⇔ Model
– Zero-shot, One-shot Learning
– Un/semi/supervised Learning

■ Model ⇔ Problem
– Multi-task learning, fine-tuning, pre-training

■ Data ⇔ Problem
– Reinforcement Learning 자체

*made
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연구 관점



AI 연구자의 영역?

● 새로운 model architecture 만들기? 
● 수학적인 증명/이해하기?
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더…더 복잡하죠

● Prediction (예측, 확율)
● Approximation (근사)
● Modelling (분포)
● 가능성:

○ increase 효율(expert 대신하기,대량, 근사를 통해…)
○ 인간이 할수 없던 일 하기? ( 뙤어난 Pattern recognition )
○ 재미ㅋㅋㅋ (GAN)

● 예시:
○ 어떤 제품 매출 예측, stock price 예측
○ 제일 가까운 path 찾기
○ 로또 예측
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더…더 복잡하죠
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● 가능성:

○ increase 효율(expert 대신하기,대량, 근사를 통해…)
○ 인간이 할수 없던 일 하기? ( 뙤어난 Pattern recognition )
○ 재미ㅋㅋㅋ (GAN)
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○ 어떤 제품 매출 예측, stock price 예측 ✔(~)
○ 제일 가까운 path 찾기 ✔
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AI Hype 주의!!! 

AI 아닌것

*made
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AI Snake Oil 🐍

AI으로 할수 있는것 

AI으로 할수 없는것

AI 아닌것



출처:직접 찍음 
장소: 양재천



인공지능가짜
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문제를 어떻게 정의하는야에 나름이다
(Depends on how you frame the problem)

Problem Definition & 어떤 Task을 풀건지 

● Classification (많음. QA, segmentation, translation 이든)
● Regression
● Embedding 
● …

● “ Input - [Model] - Output “ 단위 abstraction
○ 예: Token/patch, pixel 단위
○ 예: Next token classification , 중간 token classification

Loss을 어떻게 생각할지의 영향



● 그 문제를 회피할수 있나

(Can you avoid solving the problem)

○ 예시: 
■ 문제:sentence split해라
■ 이유:downstream task에 필요 
■ No; use model with longer context etc.

● 다른 문제로 같이 풀수 있나 (일석이조)
● 다른 문제를 풀면서 할수 있나

○ Multi-task learning, fine-tuning, pre-training

굳이 그 문제를 풀어야 하는 이유?
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문제 유래 AI

● 사람을 대신하는 문제 풀자
● 사람이 하기 어려운 문제를 풀자
● 사람이 하기 가능하지 않은 문제를 풀자
● ( Novel ) 독특한 문제를 풀자
● 재미 있는 문제 풀자

*made
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Data Scientist 관점



주어진 뭔가 벌써 있다고 가정 … Nothing is given!

● Scraped Data
● 만들어진 Data
● RL (가상 환경에 만들어진 데이터)
● Generated data (GAN등으로)
● Label필요?
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Know Your Data 

은행에 Know your Customer(KYC) 제도 있다면 

AI에 Know Your Data!

● Data의 제한적인 면을 알아라
● 수집법을 알아라
● 특성

○ Image: resolution, format
○ Audio: sampling rate, background noise
○ Text: Unicode encoding

● 기관 / License
● 역사

*made



저희가 잘 아는 평범한 그 MNIST이…



Use more than 1 dataset!

기본:

● Cleaning
○ data 중복 제거, mislabeled

● Data Augmentation
● Inbalance (분포)

○ Bias의 원인을 수도
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Data 유래 AI

Scraping…

주의 점:

저작권 문제

License

Data Poisoning

Aha 🎶All the things I could do 🎵 if I had a little data 
       Abba - Money, Money, Money

It’s big data’s world ♩
*made



출처: https://tldrlegal.com/

출처: github
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Dataset 모으기

- 과제로 dataset 모으기 요청 오기도한다

- 학회에 dataset 소개 페이퍼 제출할 때 유의점
- Annotators’ guideline 같이 제출 (NeurIPS)
- Ethical concerns

- 하고 싶은 task을 학습할수 있는 데이터가 어떻게 생길까 
- Not always straightforward (뻔하지 않다)
- 생각 없이 하다 다 쓰레기 될수 있음!
- 성능에 영향 줄수 있음

- 예:Recommendation System ( Contextual &| Collaborative )



Open Source
Free

Data Annotation

Dataturks

Crowdsourcing

AMT

...

...

...

Cloud

Paid 



- Who are your annotators?
- Experts
- Annotator guide/training 
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- Who are your annotators?
- Data privacy issue?

- Self-hosted options
- Pipeline access
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Data Annotation
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...

...

...
Paid 

Cloud



- Who are your annotators?
- Data privacy?
- UI comfort / Ease of use?
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- Who are your annotators?
- Data privacy?
- UI comfort / Ease of use?

Open Source
Free

Data Annotation

Dataturks

Crowdsourcing

AMT

...

...

...
Paid 

Cloud

❤



displaCy

Why
Prodigy

● Multiple Annotation Types (CV+NLP+Audio)
● Python API pluggable custom annotation scripts

○ Streams / Callbacks
● Pretty UI
● Support 

Format compatibility across tools makes life easier on 
the researcher😅~

+ Warm fuzzy feeling you get for supporting spaCy 
development



Data Ingress Annotation

 Quality Check

Dataset

● Provide Guidelines for Annotators



Data Ingress Annotation

Dataset

Selection &
Enrichment

Make annotations easier to generate

 Quality Check



Data Ingress Annotation

Dataset

Selection &
Enrichment

Make annotations easier to generate
● Online Learning?
● Select data with high information gain

Base Model

 Quality Check
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Data Ingress Annotation

Annotation 
Quality Check

Dataset

Selection &
Enrichment

Feedback
Loop

Discard

Base Model
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Data Ingress Annotation

Quality Check

Dataset

Selection &
Enrichment

Feedback
Loop

Discard

Base Model

When to stop ?
How much data is enough?



👀
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Balance 잡기

시간

돈

귀찮음



정답은 없다!
빨리 빨리 기준을 잡을수 있는것: 바로 경력



Project Life Overview

 🧰🤖

- Problem Definition (문제)
- Data (데이터)

- Collection
- Annotation (Optional)
- Processing

- Modelling (AI)
- Train
- Evaluate

- Deploy
- Server
- UI

- Monitor 
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Project Life Overview

%85

%15 or less if you use the right tools!

( + 영원히 반복)





Academia vs Industry

● Human In-the-loop에 대한 요구 (Human Computer Interaction (HCI))

● Interpretability의 필요성!= 수학적인 이해

● Model Drift - 모델 계속 관리를 해야되요 

○ (다른 카메라로 찍힌 사진, 센서의 저하)

● Ethics, law

● Paper / Patent



OAuth

Model Drift

Log 
Monitoring

Environment 관리

Reproduce

Security

ML

Data 
Wrangling

Hyper 
Parameter 
Tuning
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신입 조언
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💩 I wish I knew & 💩I'm still learning

당연하다고 얘기 안하고 넘어가면 손해!

 Github - git사용법/원리 (PR, private fork, branch 관리) 

 (요즘 data & model 마저 version control 하는 세상이다)

Markdown 익숙해지기 (Notion 학생계정 무료)

                     Community 참요, Communication능력 상승

● 이런것은 CV 그 이상의 중요성을 가짐! (이런 사람 찾기 힘듬)
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출처: https://endoflife.date/python
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가상 환경 / 컨테이너 알아두기
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● VS Code 장점
○ 여러 서버 Remote dev 가능
○ Github copilot
○ Github codespaces 쓸때의 익숙함
- 무거울수 있다

● Jupyter Lab 장점
○ Web으로 접속 가능

IDE 쓰세요

*made
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Experiment Tracking with Weights & Biases

● Metrics
● Resource Usage / Time
● Parameter Sweep
● Report Generation
● Artifacts

*made



      

*Javascript필요 없음!

*made



       Streamlit 🤯 Build Web Apps with Python

Just 30~50 lines

*Affiliated





PAPERS
읽을때 & 쓸때 & 사용할때
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논문 읽는 법 (의견)

단어 하나하나 다 읽지 않는다!
1. Abstract 부터 시작
2. Conclusion 먼저- 어떤 주장?
3. 표/사진 보고, 어떤 dataset/s 썼는지
4. 어떤 방법 (un/semi/supervised)
5. Code-Data공개인지
6. 기관/저자 (첫-끝)
New paper 따라가기…
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논문 쓸때

● 같은 주제의 Survey 논문 읽고 시작
● Citation tree
● 옵션이 아닌 필수!

○ 예뻐야 됨 (graph가독성, picture quality, alignment)
○ Github + repo citation기능
○ 데모  
○ 홍보 !

● 기억에 남을만한 약자

https://docs.github.com/en/repositories/managing-your-repositorys-settings-and-features/customizing-your-repository/about-citation-files


논문 사용 할 때

Official Repo은지 Check

제가 좋아하는 framework(pytorch/tensorflow 등등) 보전 찾기

● Star개수
● Issue개수
● Latest update / created 날짜 
● License check
● Library/Python version (fork이 있나)
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https://huggingface.co/spaces/flax-community/clip-reply-demo

일에 재미를 
+덤

my project



● Use Open Source
● Contribute
● Don’t be afraid to try new things
● 석사 is discovery time

○ 자신의 workflow
○ 자신의 발표 style
○ Academy vs work
○ 대기업 vs 스타트업

Summary & Advice

@ceyda_cinarel@cceyda 

https://namecard.kakao.com/ceyda



Have a nice week 💖


